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Resumen

Este estudio examina las brechas globales de investigacion sobre inteligencia artificial
(1A) aplicada a la auditoria y contabilidad forense, y caracteriza la posicion de América
Latina. Se combino el analisis bibliométrico con el analisis tematico porque el primero
permite describir produccion, citacion, colaboracion y estructura del corpus, mientras
que el segundo identifica métodos de IA y aplicaciones forenses presentes en los
registros. Se construyé un corpus de 504 publicaciones elegibles de Scopus para 2014—
2026, ventana que permite observar la etapa contemporanea del campo; 2026 se trato
como afio parcial. La elegibilidad se definié con reglas explicitas sobre 1A y anclaje
forense o contable. OpenAlex no amplié el corpus: se emple6 para completar
metadatos Yy realizar una auditoria independiente de sesgo de fuente, mediante afios y
reglas equivalentes y contrastes por DOI. Los resultados evidencian crecimiento
acelerado desde 2023 y predominio del aprendizaje automatico en fraude de estados
financieros y transaccional. La afiliacion latinoamericana fue minoritaria dentro del
corpus Scopus, aunque mostré orientacion proporcional al sector y contratacion
publicos. En consecuencia, el estudio describe patrones de visibilidad, colaboracion y
tematizacion en las fuentes analizadas; no infiere calidad cientifica regional ni
causalidad sobre la adopcién de 1A.

Palabras clave: auditoria forense; inteligencia artificial; bibliometria; América Latina;

deteccidn de fraude
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Inteligencia artificial en auditoria forense: Analisis bibliométrico de las brechas

globales de investigacion y la posicion de América Latina

Artificial intelligence in forensic audit: Bibliometric analysis of global research

gaps and the position of Latin America

Inteligéncia artificial em auditoria forense: Uma andlise bibliométrica das

lacunas globais de pesquisa e da posi¢cdo da América Latina

Ana Belén Delgado Rojas, Universidad Catolica Santiago de Guayaquil, Ecuador

Maria Mercedes Bafio Hifong, Universidad Catolica Santiago de Guayaquil, Ecuador

Resumen

La necesidad de integrar la inteligencia artificial (1A) con la auditoria forense, la
contabilidad forense y la deteccion de fraude financiero ha aumentado
progresivamente. Al respecto, este estudio examina las brechas globales del campo y
la posicion de América Latina. La investigacion se sustenta en la literatura sobre
analitica de datos en auditoria y juicio profesional (Alles, 2015; Appelbaum et al.,
2017; Brown-Liburd et al., 2015; Kokina & Davenport, 2017), asi como en los
enfoques bibliométricos de mapeo cientifico (Gutiérrez-Salcedo et al., 2018; Moral-
Mufioz et al., 2020). Se realiz6 un estudio bibliométrico y temético de 504
publicaciones elegibles indexadas en Scopus entre 2014 y 2026 mediante analisis de
frecuencias, coocurrencia de palabras clave, colaboracion internacional, evolucion
tematica, y clasificacion de métodos de 1A y aplicaciones forenses. Se utilizd
OpenAlex para completar metadatos y auditar el sesgo de fuente, sin ampliar el corpus
principal. Los resultados demuestran un crecimiento acelerado desde 2023, asi como
predominio del aprendizaje automatico aplicado al fraude en estados financieros y el
fraude transaccional. Aunque limitada, la produccion regional mostré mayor

orientacion proporcional hacia el sector publico y la contratacion publica y un impacto

XV



relativo, cuantificado por nimero de citas, similar al global. Se concluye que el aporte
de la 1A a la auditoria forense esta en aceleramiento y que las direccionales regionales
difieren de las globales. Ademas, se demostro que la integracion de la IA depende no
solo de su sofisticacion técnica, sino también de su capacidad para fortalecer evidencia,

control interno, interpretabilidad, auditabilidad y supervision profesional.

Palabras clave: auditoria forense, inteligencia artificial, bibliometria, América Latina,

deteccidn de fraude
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Abstract

The need to integrate artificial intelligence (Al) with forensic audit, forensic
accounting, and detection of financial fraud is increasing. This research studies the
global gaps of the field and the position of Latin America. The study is based on
literature on professional judgment and audit data analytics (Alles, 2015; Appelbaum
et al., 2017; Brown-Liburd et al., 2015; Kokina & Davenport, 2017), and on
bibliometric approaches of science mapping (Gutiérrez-Salcedo et al., 2018; Moral-
Mufioz et al., 2020). A bibliometric and thematic analysis was performed in 504
eligible publications indexed in Scopus between 2014 and 2026 through frequency
analysis, keyword co-occurrence, international cooperation, thematic evolution and
classification of Al methods and forensic applications. OpenAlex was used to complete
metadata and to audit source bias without extending the principal corpus. Results
reveal rapid growth since 2023 and predominance of automatic learning applied to
financial statements fraud and transaction fraud. Despite its limited nature, regional
production evidenced a greater proportional orientation towards public sector and
contracting, and a relative impact quantified by number of citations, similar to global
production. Therefore, it is concluded that the contribution of Al to forensic audit is
growing rapidly and that regional indicators differ from the global ones. In addition,
integration of Al depends not only on its technical sophistication, but also on its
capacity to boost evidence, internal control, interpretability, auditability and

professional supervision.

Keywords: forensic audit, artificial intelligence, bibliometrics, Latin America, fraud detection
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Resumo

A necessidade de integrar inteligéncia artificial (IA) a auditoria forense, a
contabilidade forense e a deteccdo de fraude financeira esta crescendo. Este estudo
examina as lacunas globais na rea e a posi¢do da América Latina. O estudo se baseia
na literatura sobre analise de dados em auditoria e julgamento profissional (Alles,
2015; Appelbaum et al., 2017; Brown-Liburd et al., 2015; Kokina & Davenport, 2017),
bem como em abordagens bibliométricas para mapeamento cientifico (Gutiérrez-
Salcedo et al., 2018; Moral-Mufioz et al., 2020). Foi realizado um estudo bibliométrico
e tematico em 504 publicacdes elegiveis indexadas no Scopus entre 2014 e 2026,
através da analise de frequéncia, coocorréncia de palavras-chave, colaboracdo
internacional, evolucdo tematica e classificacdo de métodos de 1A e aplicacGes
forenses. O OpenAlex foi utilizado para complementar os metadados e auditar vieses
na fonte, sem expandir o corpus principal. Os resultados demonstram um crescimento
acelerado desde 2023 e uma predominancia de aprendizado automatico aplicado a
fraudes em demonstracdes financeiras e fraudes transacionais. Embora limitada, a
producéo regional apresentou uma maior orientacdo proporcional para o setor pablico
e licitaces publicas, e um impacto relativo, quantificado pelo nimero de citagdes,
similar a média global. Conclui-se que a contribuicdo da IA para a auditoria forense
estd se acelerando e que as tendéncias regionais diferem das globais. Além disso, a
integracdo da IA depende ndo s6 de sua sofisticagdo técnica, mas também de sua
capacidade de fortalecer evidéncias, controle interno, interpretabilidade,

auditabilidade e supervisao profissional.

Palavras-chave: auditoria forense, inteligéncia artificial, bibliometria, América

Latina, deteccdo de fraudes
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e Introduccion

El fraude financiero continla siendo un problema importante para las
organizaciones y la confianza publica. Las ganancias personales por corrupcion y
lavado de activos, o la manipulacion de estados financieros y los castigos propios de
estos actos motivan fuertemente su ocultamiento o el oscurecimiento de evidencias
para identificarlas. Ozili (2020) presenta el fraude como un problema persistente
dentro de la investigacion financiera. Frente a esto, la auditoria forense se ha
desarrollado como una préactica enfocada en investigar y documentar irregularidades
financieras. Para ello, se utilizan conocimientos contables junto con herramientas de
investigacion y elementos legales. Mas que limitarse a verificar cumplimiento, se

busca comprender los hechos y reunir evidencia que pueda respaldar una investigacion.

La incorporacion de nuevas tecnologias también ha influido y transformado la
forma en que se realizan tales tareas. Roszkowska (2021) analiza cémo la
digitalizacion del reporte y la auditoria puede contribuir a prevenir irregularidades. Por
su parte, Akinbowale et al. (2023) estudian la relacion entre contabilidad forense y big
data en el analisis del fraude interno. En este contexto, la inteligencia artificial (1A)
puede ser aprovechada como una herramienta de apoyo para examinar informacion,

profundizar hipotesis y detectar indicios que luego deben ser evaluados por el auditor.

Ademas de facilitar almacenamiento y trazabilidad, gracias a la digitalizacién,
el volumen de datos almacenados ha incrementado las oportunidades para cometer y
esconder irregularidades. Asi mismo, fuentes de datos textuales y relacionales, como
correos e informes, hacen que los procedimientos manuales sean insuficientes o
ineficientes para identificar patrones complejos de ocultamiento. En este contexto, la
IA se presenta como una oportunidad idonea para mejorar y fortalecer el trabajo
forense. La literatura sobre analitica de datos muestra que dichas herramientas pueden
ampliar la cobertura de pruebas, mejorar la identificacidn de riesgos e informar el juicio
profesional, pero solo cuando sus resultados son interpretables y trazables puede ser
incluido como evidencia (Alles, 2015; Amani & Fadlalla, 2017; Appelbaum et al.,
2017; Brown-Liburd et al., 2015; Earley, 2015; Kokina & Davenport, 2017; Vasarhelyi

1



et al., 2015). En contextos forenses, esta condicion es todavia mas estricta, ya que
clasificar transacciones sospechosas no basta si el resultado no puede explicarse ni
vincularse con fallas sistematicas o individuales (Ashtiani, 2022; Cai & Xie, 2024;
Chen et al., 2018; Kute et al., 2021). Chen et al. (2018) observan que los modelos de
aprendizaje automatico pueden mejorar la deteccion de transacciones sospechosas,
mientras que Kute et al. (2021) advierten que los enfoques de aprendizaje profundo
requieren explicabilidad para ser Utiles en contextos de cumplimiento. En auditoria
forense, esa diferencia es clave porque una alerta algoritmica solo adquiere valor
probatorio cuando puede ser interpretada y contrastada con controles, documentos y

responsabilidades.

La literatura sobre IA en auditoria forense interseca un nimero grande de
disciplinas como contabilidad, auditoria, sistemas de informacion y ciencia de datos,
entre otros. De este modo, una parte de la literatura se enfoca en problemas
propiamente contables y de aseguramiento, mientras que otra, proveniente de las
ciencias de datos y ciencias computacionales, se enfoca Gnicamente en la deteccién de
fraude o las anomalias como problema a resolver. Estudios bibliométricos previos
sobre IA, big data, y tecnologia en contabilidad y auditoria muestran que la produccion,
en namero de articulos, ha crecido con rapidez, pero todavia tiende a tratar fraude,
automatizacién y analitica como categorias amplias antes que como un proceso forense
completo de investigacion, evidencia, documentacién y reporte (Agusti & Orta-Pérez,
2023; Ashtiani, 2022; Lamboglia et al., 2021; Soltani et al., 2023). Desde
estas observaciones, se identifica la necesidad de una revision bibliométrica cuyo

analisis separe y segmente tematicas contables, forenses y algoritmicas.

Ademas de la tematica de investigacion, el contexto regional también es
influyente. El desarrollo de la auditoria forense apoyada por 1A no depende Gnicamente
de producir méas investigaciones, sino también de las condiciones en que estas se
realizan. Condiciones como el acceso a datos, la infraestructura y la capacidad
tecnoldgica varian considerablemente entre paises. En el caso de América Latina,
aunque ha aumentado la participacion en revistas extra-regionales, todavia se

encuentra por debajo de las tendencias globales, sigue siendo desigual y, en muchos



casos, esta vinculada a redes internacionales de colaboracién (Macias, 2023).
Particularmente, en Sudamérica, existen diferencias importantes entre paises en
términos de volumen de produccion, capacidad cientifica e impacto de las
publicaciones (Narayan et al., 2023). Algunas de estas diferencias pueden estar
relacionadas con las condiciones disponibles para investigar. El acceso a datos, la
infraestructura tecnoldgica, y los recursos para desarrollar o validar nuevas
herramientas no son iguales en los diferentes paises. Ademas, la region enfrenta
problemas como corrupcion publica, evasion tributaria, irregularidades en
contratacion, informalidad y lavado de activos; sin embargo, los datos necesarios para
estudiar tales problemas con herramientas de IA no siempre estan disponibles de forma
estandarizada o con suficiente detalle

Este estudio responde cuatro preguntas dentro del corpus de Scopus: (1) ,cOmo
evoluciona la produccién cientifica? (2) ¢Qué fuentes, paises y patrones de
colaboracidn estructuran el campo? (3)
¢Qué métodos de IA y aplicaciones forenses predominan? (4) ¢ Cual es la participacion
de América Latina? Como control metodoldgico adicional, se evalla el sesgo regional

del indice comparandolo con OpenAlex.



e Marco conceptual

La auditoria forense combina procedimientos contables, legales, investigativos
y tecnoldgicos para detectar, examinar y documentar posibles irregularidades. A
diferencia de la auditoria financiera tradicional, la auditoria forense no se limita a
emitir una opinion sobre estados financieros, sino que busca producir evidencia util
para tomar decisiones legales, regulatorias u organizacionales. En entornos digitales,
esta funcion requiere integrar y monitorear controles, trazabilidad de datos, analisis de
patrones, evaluacion de riesgos y criterios de explicabilidad. Por ello, el valor de la IA
en auditoria forense no debe medirse Unicamente por su habilidad de clasificacién, sino
también por su capacidad para fortalecer evidencia suficiente y apropiada. De este
modo, la IA logra apoyar los requerimientos mencionados y permite preservar el juicio
profesional (Amani & Fadlalla, 2017; Appelbaum et al., 2017; Bhattacharya &
Mickovic, 2024; Brown-Liburd et al., 2015; Earley, 2015; Kokina & Davenport, 2017;
Papik & Papikové, 2022; Vasarhelyi et al., 2015).

Las aplicaciones de IA en auditoria forense pueden organizarse en tres niveles.
En primer lugar, se encuentran la deteccion y la priorizacion: los modelos de
aprendizaje automatico, la mineria de datos y la deteccién de anomalias clasifican
transacciones, contribuyentes, clientes 0 empresas segun la probabilidad de fraude
(Aftabi et al., 2023; Gray & Debreceny, 2014; Huang et al., 2017; Khan et al., 2022;
Rahman & Zhu, 2023). En segundo lugar, se encuentran la evidencia y la explicacién:
el procesamiento de lenguaje (NLP), la IA explicable/interpretable, las reglas de
decision y el andlisis de documentos permiten interpretar un gran numero de fuentes
textuales de informacion como reportes, revelaciones, correos, contratos o expedientes
(Bhattacharya & Mickovic, 2024; Boulieris et al., 2024; Cai & Xie, 2024). En tercer
lugar, se encuentran las redes y la trazabilidad: los métodos de grafos, el blockchain y
el andlisis relacional apoyan el rastreo de partes relacionadas, flujos ilicitos, colusion
y cadenas de transacciones (Amiram et al., 2022; Li et al., 2023; Taher et al., 2024).
Estos niveles apuntan a indicar si el modelo mejora la calidad de la prueba, la
comprension del riesgo y/o la capacidad del auditor para justificar una conclusion

profesional.



Conceptualmente, el campo se sostiene en teorias de fraude y gobernanza,
como el triangulo del fraude, el diamante del fraude, la teoria de agencia, la teoria de
actividades rutinarias y los enfoques de control interno (Huang et al., 2017; Sanchez-
Aguayo et al., 2021). Sdnchez-Aguayo et al. (2021) conectan el triangulo del fraude
con técnicas de mineria de datos, mostrando que los modelos predictivos pueden
organizarse alrededor de incentivos, oportunidades y racionalizaciones, no solo
alrededor de variables disponibles. Este ejemplo da a entender que los modelos de 1A
forense pueden basarse en la teoria de fraude que orienta la seleccion de datos, la
interpretacion de alertas y la validacion de resultados. Sin embargo, la bibliometria
muestra que muchas contribuciones técnicas aplican modelos predictivos sin explicitar
la teoria contable o auditora. Esta brecha entre desarrollo algoritmico, con un enfoque
computacional y fundamentacion forense, es central para la futura agenda del campo.
La IA no solo debe ser entendida o aplicada como herramienta predictiva, sino como
parte de un proceso probatorio que exige trazabilidad, juicio profesional, interpretacion

contextual y control de riesgos de automatizacion.

e Metodologia

o Disefio, busqueda y fuentes

En el estudio, se siguieron los lineamientos de PRISMA 2020 para documentar
identificacion, deduplicacion, cribado e inclusion (Page et al., 2021), y se aplicd
analisis bibliomeétrico y tematico reproducible (Aria & Cuccurullo, 2017). Scopus fue
el Unico indice utilizado para construir el corpus analitico. OpenAlex fue utilizado para
completar automaticamente metadatos por DOI y para una auditoria independiente de
sesgo de fuente. Sus registros exclusivos no fueron incorporados a los analisis de
publicaciones, autoria, citacion o temas. Se incluyeron afios de publicacion del periodo
entre 2014 y 2026, conforme a PUBYEAR > 2013 AND PUBYEAR < 2027. La

extraccion de Scopus se consolidd el 22 de julio de 2026 y el afio 2026 fue tratado como parcial.



La consulta balanceada de Scopus fue ejecutada sobre los campos de titulo,
resumen y palabras clave. Esto exigio la concurrencia de auditoria o contabilidad
forense, o fraude financiero proximo a un anclaje contable, con IA, aprendizaje
automatico o profundo, mineria de datos, NLP, redes neuronales, blockchain o
deteccion de anomalias. La consulta incluyo equivalentes en espafiol y portugués.
Recuperd 623 resultados y 621 obras Unicas. La extension controlada afiadio fraude
contable o de estados financieros, corrupcién, lavado, tributacion, contratacion
publica, y control interno, manteniendo obligatorio el bloque de IA. Se recuperaron 24
paginas completas de 25 registros en el orden predeterminado de la API, equivalentes

a 600 resultados de extension, de una consulta que report6 14 864.

. Consulta balanceada final. TITLE-ABS-KEY ( (("forensic audit*" OR
"forensic accounting” OR "forensic analytics" OR "auditoria forense" OR "auditoria
forense™ OR "contabilidad forense” OR "contabilidade forense™) OR ((“fraud
detection" OR "financial fraud" OR "economic crime” OR "deteccion de fraude" OR
"deteccion de fraude" OR "fraude financiero™) W/10 (audit* OR account* OR
"financial statement*" OR "internal control*" OR "public sector" OR procurement OR
tax OR taxation OR tributaria OR tributario))) AND ("artificial intelligence” OR
"machine learning" OR "deep learning"” OR "data mining"” OR "natural language
processing” OR "neural network*" OR blockchain OR ™"anomaly detection” OR
"inteligencia artificial" OR "aprendizaje automatico" OR "aprendizaje automatico” OR
"aprendizado de maquina" OR "aprendizado de maquina" OR "mineria de datos" OR
"mineria de datos" OR "processamento de linguagem natural™)) AND PUBYEAR
> 2013 AND PUBYEAR < 2027

. Extension controlada final. TITLE-ABS-KEY ( (“forensic audit*" OR
"forensic accounting” OR "financial statement fraud" OR ™accounting fraud" OR
"financial fraud" OR "fraud detection™ OR "economic crime" OR "procurement fraud"
OR "public procurement™ OR corruption OR "money laundering™ OR "tax evasion”
OR "tax fraud" OR "internal control*" OR "auditoria forense” OR "auditoria forense"
OR "contabilidad forense™ OR "contabilidade forense™ OR "deteccion de fraude™ OR
"deteccion de fraude” OR "fraude financiero” OR "lavado de activos” OR
"contratacion publica” OR "contratacion publica™) AND (“artificial intelligence™ OR

"machine learning” OR "deep learning” OR "data mining” OR "natural language
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processing™ OR "neural network*" OR "graph neural network*" OR blockchain OR
"anomaly detection” OR "explainable ai" OR xai OR "inteligencia artificial* OR
"aprendizaje automatico" OR "aprendizaje automético™ OR "aprendizado de maquina"
OR "aprendizado de maquina” OR "mineria de datos” OR "mineria de datos"))AND
PUBYEAR > 2013 AND PUBYEAR < 2027

En conjunto, se identificaron 1 223 manifestaciones. Se eliminaron 43
duplicados internos o solapamientos entre consultas: 41 resultados de la extension ya
estaban en la consulta balanceada, 559 fueron obras Unicas adicionales y 2 duplicados
correspondian a la primera consulta. Quedaron 1 180 obras de Scopus Unicas para

filtrar por relevancia.

o Cribado y criterios operativos

Para armar el corpus, se incluyeron articulos, revisiones, ponencias y capitulos
académicos que usen un método de IA, y tengan conexion sustantiva con auditoria,
contabilidad, fraude financiero, control interno, tributacidn, contratacion publica,
lavado, corrupcion o regulacion financiera. Se excluyeron volimenes completos de

congresos, libros completos, estudios puramente cibernéticos y aplicaciones genéricas.

La coincidencia con una consulta no fue considerada como evidencia suficiente: tanto
en Scopus como en OpenAlex, se exigio que la IA'y el dominio aparecieran de manera
sustantiva en el titulo o el resumen. Las menciones prospectivas, los términos
generados solo por el proveedor, el fraude no financiero, la corrupcion de datos y la

ciberforensia sin anclaje contable fueron clasificados como no elegibles o inciertos.

El filtro fue aplicado mediante reglas sobre los metadatos. En primer lugar, se
exigid uno de cuatro tipos documentales: articulo, revision, ponencia o capitulo. En
segundo lugar, el anclaje de dominio requirié una expresién especifica en el titulo, o
la evidencia repetida y contextual en el resumen: al menos dos ocurrencias de un
mismo anclaje directo, tres anclajes directos combinados, tres menciones de fraude

junto con un anclaje financiero, dos menciones contables o auditoras, 0 dos menciones
7



de fraude dentro de oraciones con contexto financiero. En el caso de corrupcion, la
misma oraciéon debia incluir un indicador institucional, como “gobierno”,
“administracion”, “contratacion”, “soborno”, “integridad” o “regulaciéon”. En tercer
lugar, una técnica de IA explicita en el titulo fue considerada sustantiva. Cuando
aparecia solo en el resumen, la misma oracion debia contener una sefial de uso o
contribuciéon, como “aplicar”, “emplear”, “proponer”, “desarrollar”, ‘“entrenar”,
“conjunto de datos”, “algoritmo”, “clasificacion”, “prediccion”, “‘experimento”,
“marco” o “revision”. Se ignoraron menciones exclusivamente prospectivas, como
“investigacion futura”, “could use”, “should use” o “aplicacion potencial”. En cuarto
lugar, los términos de ciberforensia “malware”, “botnet”, “intrusion”, “IoT” 0 “redes”

produjeron exclusion cuando no coexistia un anclaje financiero, contable, auditor o

regulatorio.

Estas reglas fueron necesarias porque TITLE-ABS-KEY también examina
palabras clave del proveedor y porque los operadores amplios pueden recuperar usos
técnicos de audit, corrupcién de datos, anomalias de red, fraude no financiero o
menciones futuras de 1A. El protocolo final evitd, ademas, coincidencias geograficas
de subcadenas: los paises se obtuvieron de afiliaciones estructuradas y codigos
normalizados, sin buscar “UK” o “USA” en texto libre. El historial de errores y la

calibracién previa fueron reportados en el suplemento.

Finalmente, de las 1 180 obras Unicas, 38 se retiraron por tipo documental; 35,
por ciberforensia o redes sin anclaje financiero; 348, por ausencia de anclaje forense o
contable sustantivo; y 255, por ausencia de anclaje sustantivo de IA. Los casos sin
evidencia afirmativa se mantuvieron fuera del corpus analitico. El conjunto final

utilizado en todos los analisis contiene 504 registros de Scopus (ver tabla 1).



Tablal

Flujo de recuperacion y cribado del corpus final de Scopus

Etapa

Consulta balanceada recuperada

Extensidn controlada recuperada
Manifestaciones identificadas

Duplicados internos y solapamientos
Marco Scopus combinado y deduplicado

Tipo documental no elegible
Ciberforensia o redes sin anclaje sustantivo

Sin anclaje forense o contable en los metadatos disponibles

Sin anclaje de IA en los metadatos disponibles
Corpus final de Scopus

Registros

623
+600

1223

-348

-255
504

Nota. Elaboracion propia a partir de los datos y procedimientos descritos en el estudio.



o Metadatos y variables

Los 621 registros de la consulta balanceada conservaron la respuesta
previamente recuperada mediante META_ABS. El 22 de julio, la extension se
recuperd utilizando la vista STANDARD vy los metadatos incompletos se
complementaron automéaticamente por DOI con OpenAlex. OpenAlex aportd el
resumen, las autorias, el ORCID, las instituciones y los paises de 531 registros de la
extension; 28 quedaron sin correspondencia y solo pudieron evaluarse con la evidencia
de Scopus disponible. Cada campo conserva fuente y estado de enlace. Las citas de

Scopus y OpenAlex se mantienen separadas y no se suman.

Para la clasificacion regional y por paises, los paises de afiliacién procedentes
de Scopus y OpenAlex se estandarizaron mediante codigos exactos. Ademas, la
atribucion se baso en la afiliacion institucional. De este modo, si el autor es latino, pero
se encuentra residiendo en Estados Unidos, no contaria correctamente como
latinoamericano. Se construyeron indicadores separados para América Latina, OCDE,
G7, contexto latinoamericano, colaboracion internacional y geografia faltante. Los
analisis incluyeron volumen, citaciones, autores, colaboracién, geografia, citas,
métodos de IA y aplicaciones forenses, y se contabilizaron sobre los 504 registros de
Scopus resultantes. Las categorias tematicas no son mutuamente excluyentes, pues un
articulo o un estudio puede tener varias aplicaciones o0 métodos. Para las métricas
dependientes del nmero y origen de citas, se realiz6 un analisis de sensibilidad con y
sin el registro mas citado. Luego de determinar una variacion importante, el analisis
principal excluye unicamente su valor y sus contribuciones a agregados de citacion. El
registro permanece en los conteos de produccién y estructura. Las comparaciones
completas, robustas, normalizadas por afio y por tipo documental se reportan en la

informacidn suplementaria.
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Para la evolucion temporal de los temas y métodos, se agruparon los registros
en 20142017, 2018-2021, 20222024 y 2025-2026. Se agruparon las etiquetas casi
sindnimas fraud detection, fraud, financial statement fraud y financial fraud bajo
fraud detection. Cada documento contribuyd una sola vez por término y periodo. La
red de coocurrencia conservd las etiquetas normalizadas originales para no alterar

retrospectivamente la deteccion de comunidades.

Los métodos y aplicaciones se identificaron en los 504 registros mediante una
seleccidn y filtros algoritmicos aplicados de forma idéntica al titulo, el resumen y las
palabras clave. Cabe recalcar que las categorias no son excluyentes, salvo
other_ai_method y other_application, que solo se asignan cuando no existe una
categoria especifica. Entre las decisiones usadas para los filtros, para los anélisis, se
distinguiod entre ‘auditoria forense’ y ‘apoyo a auditoria’, ya que la primera exige una
referencia forense explicita. Asimismo, para catalogar el ‘sector piiblico’, se exigi6 una
institucion o funcién estatal identificable, y no se infiere de una mencién genérica a

regulacion privada.

Las 18 decisiones adicionales sobre registros latinoamericanos se utilizaron
como conjunto de calibracion para localizar omisiones, solapamientos y ambigtiedades
del vocabulario, y no sustituyen etiquetas en los resultados ni se presentan como
validacion final. Para validar los filtros y las clasificaciones teméticas, se gener6 una
muestra tematica ciega, distinta de las rondas previas y todos los casos
latinoamericanos. Contiene 40 registros: 30 probabilisticos, 10 por cada estrato de
aplicacion comun, aplicacion especializada/multietiqueta y evidencia residual, y 10
casos dirigidos de categorias poco comunes. Los casos dirigidos quedaron fuera de las
métricas primarias. Se preespecificaron las métricas F1 de 0.80 y Jaccard medio de
0.70 como parametros de aceptacion para las metricas probabilisticas ponderadas,
junto con una sensibilidad no ponderada. La adjudicacion se completd con 39
decisiones de confianza altay 1 media.
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o Validacion manual final

Se extrajo un grupo de forma aleatoria disjunto y reproducible de 30 registros,
después de excluir los 50 identificadores utilizados en la calibracion previa descrita en
el suplemento. Los marcos se ordenaron por identificador estable y se muestrearon sin
reemplazo. 24 registros fueron seleccionados aleatoriamente por estratos: 9 de 1 026
inclusiones, 9 de 4 284 inciertos y 6 de 1.446 exclusiones. Para balancear la
representacion en la muestra, 6 casos fueron elegidos de forma dirigida a los campos
de afiliacion, contexto latinoamericano, aplicaciones infrecuentes, exclusividad de
fuente y enlaces. Los 6 estaban marcados automaticamente con afiliacion
latinoamericana y, al no ser probabilisticos, quedaron fuera de las métricas agregadas

para los andlisis posteriores.

Se ocultaron la fuente, la cohorte, el estrato, la decision automética, las
etiquetas, los pesos y el estado de enlace. Los pesos fueron calculados como el tamafio
del marco dividido por el nimero seleccionado en cada estrato. Se reportan resultados
no ponderados y estimaciones ponderadas por el inverso de la probabilidad de
seleccion, ademéas de coincidencia exacta y Jaccard para etiquetas, concordancia

geografica y aceptacion de enlaces.

Para interpretar el desempefio se considerd la asimetria en los problemas de los
tipos de error de clasificacion. Un falso positivo introduce una obra ajena al alcance, y
puede alterar directamente los numeradores, las distribuciones tematicas, la geografia
y la citacion, mientras que un falso negativo reduce la cobertura, pero no incorpora
evidencia no elegible al corpus. Por ello, se priorizo la precision. Aun asi, también se
reportan los falsos negativos: si se considera que si se concentran por idioma, region,
fuente o vocabulario, también pueden sesgar las comparaciones, razén por la cual se
reportan el recall y las sensibilidades de cobertura. EI uso de una sola revisora y la

sensibilidad de los pesos son declarados como limitaciones.
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o Anadlisis de sesgo de fuente

Se ejecutd y completd una busqueda independiente de cuatro consultas en
OpenAlex el 24 de julio de 2026. Las consultas cubrieron los dos niveles conceptuales
de Scopus, aplicaron los mismos afios -2014—-2026- y fueron seguidas por las mismas
reglas explicitas de elegibilidad. Las palabras, las diferencias de campos, los flujos por
consulta y el recall de recuperacion se encuentran reportados en la informacién
suplementaria. La busqueda completada produjo 2 581 obras elegibles, 87 de ellas con
afiliacién latinoamericana (3.37 %). Mediante consultas DOI, se verificd, ademas, que
467 de los 504 registros de Scopus estaban presentes en OpenAlex (92.66 %).

OpenAlex aportd 2 375 registros no presentes en Scopus.

Se considera importante distinguir entre la presencia de un registro en
OpenAlex y su recuperacion mediante la busqueda independiente. De los 504 registros
del corpus de Scopus, 467 pudieron ser vinculados con OpenAlex. Sin embargo, solo
206 de ellos también fueron recuperados como elegibles por la busqueda
independiente. Los 261 restantes estaban presentes en OpenAlex, pero no formaron
parte de ese solapamiento. En ese grupo, 137 se localizaron Unicamente mediante
busquedas directas por DOI iniciadas desde Scopus. Por ello, el 92.66 % representa la
cobertura de OpenAlex sobre el corpus Scopus y no el recall de la estrategia de
busqueda utilizada en esa base. Al combinar los 2 375 registros exclusivos de
OpenAlex con los 467 registros de Scopus vinculados, el conjunto presente en
OpenAlex alcanzo 2 842 obras, de las cuales 95 tenian afiliacion latinoamericana (3.34
%). Esta proporcion fue cercana al 4.56 % observado en Scopus (23/504), lo que

refuerza la conclusion de una baja presencia latinoamericana en ambos indices.
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e Resultados

Los resultados siguen tres ejes: 1) crecimiento y evolucion conceptual del
campo, 2) métodos de IA y aplicaciones forenses, y 3) brechas regionales, distribucion

geografica, fuentes y colaboracion.

o Crecimiento temporal, y evolucién conceptual y temética

El flujo descrito en la seccion de metodologia resultd en 504 registros: 260
articulos, 186 ponencias, 39 capitulos y 19 revisiones. Los resumenes estuvieron
disponibles en 485 registros (96.23
%); y las palabras clave, en 498 (98.81 %). Esta cobertura reduce sustancialmente la
amenaza de que los mapas tematicos representen un subconjunto documentalmente

sesgado, aunque 6 registros no aportaron palabras clave y 19 no aportaron resumen.

La produccion paso de 24 registros en 2023 a 60 en 2024 y 115 en 2025. Para
2026, se observaron 212 registros para el 22 de julio. El valor se presenta
exclusivamente como observacion parcial: no se anualiz6 ni se proyectd, porque 35
registros ya tenian fechas editoriales posteriores al corte y cualquier extrapolacion
dependeria de supuestos no contrastados (ver figura 1).
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Figural

Produccion anual observada en el corpus de Scopus

Produccion cientifica anual en el corpus Scopus
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Nota. El valor de 2026 es parcial hasta el 22 de julio. Elaboracion propia a partir del
corpus de Scopus final.

Los temas sustantivos se concentraron en fraude en estados financieros,
cumplimiento tributario/sector publico, y explicabilidad/juicio profesional. Las
categorias no son excluyentes y sus citas se calcularon bajo el mismo andlisis robusto
(ver tabla 2).

Tabla 2

Temas de contabilidad y auditoria forense

Tema Registros  Citas robustas
Fraude en estados financieros 149 1941
Cumplimiento tributario y sector pablico 101 1168
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Tema Registros  Citas

Explicabilidad y juicio profesional 82 robustas 156
Corrupcién y lavado de activos 56 238
Auditoria y contabilidad forense 44 447
Control interno y aseguramiento 41 283
Analitica contable y trazabilidad 22 469

Nota. Elaboracion propia a partir de los datos y procedimientos descritos en el estudio.

Entre los 498 registros con palabras clave, el término normalizado mas
frecuente fue fraud detection (106 registros). La red ponderada identifico 4
comunidades: C1 reunié clasificacion y fraude financiero; C2, transacciones,
blockchain y lavado; C3, auditoria, gobernanza y contabilidad; y C4, 1A y deteccion
de fraude. Estas denominaciones son interpretaciones posteriores basadas en los
términos de mayor grado ponderado, no categorias impuestas antes de detectar las
comunidades. Como el campo combina términos de autor e indexacién controlada por
Scopus, la red describe la estructura del metadato indexado y no una taxonomia

establecida exclusivamente por los autores (ver tabla 3 y figura 2).

Tabla 3

Sintesis e interpretacién de los clusteres tematicos

Claster  Interpretacion Términos Términos principales

C1 Clasificacion y fraude25 imbalanced data classification techniques;
financial
financiero distress and bankruptcy prediction; credit card

fraud; deep learning
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Cluster

Interpretacion Teérminos

C2 Transacciones, blockchain15
y lavado
C3 Auditoria, gobernanza
y16 contabilidad
C4 IA 'y deteccion de fraude 9
intelligence;

Términos principales

database transaction;  technology
blockchai
n

application and security; money laundering;
S
governance

auditing; business; earnings management; governance

machine learning; fraud detection; artificial

feature selection

Nota. Elaboracion propia a partir de los datos y procedimientos descritos en el estudio.
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Figura 2

Clusteres tematicos por coocurrencia de palabras cl

ave

Clisteres teméticos por coocurrencia de palabras clave
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Nota. La deteccion utilizé las aristas con peso minimo de 3 y hasta 65 nodos; para

legibilidad, la figura muestra solo las 40 conexiones interclister mas fuertes. Las

comunidades se separaron espacialmente, por lo que la distancia visual entre ellas no

representa una medida adicional de similitud.

Tabla 4

Palabras clave mas frecuentes

Palabra clave

fraud detection

imbalanced data classification techniques

machine learning

financial distress and bankruptcy
prediction

artificial intelligence

106

92

83
83

57

Palabra clave N

deep learning 46
credit card fraud 40
data mining 37

financial statement fraud 36

database transaction 35

Nota. Elaboracion propia a partir de los datos y procedimientos descritos en el estudio.
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Figura 3

Evolucion temporal de palabras clave dominantes

Evolucion temporal de palabras clave dominantes
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Nota. Para este analisis se consolidaron fraud detection, fraud, financial statement
fraud y financial fraud en una Unica categoria. Cada documento contribuyé como

maximo una vez por periodo. El periodo 2025-2026 incluye un afio parcial.

En frecuencia absoluta se aprecia un crecimiento sostenido de fraud detection
(19/23/40/87), machine learning (2 / 15/ 27/ 39), artificial intelligence (0/4 /17
/ 36) y deep learning (0/2/12/32) a lo largo de los periodos de 2014-2017, 2018—
2021, 20222024 y 2025-2026. En contraste, data mining descendio de 11 a 7 registros
(11/9/10/7). Estos valores se resumen en la tabla 4 y la figura 3.
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o Métodos de IA y aplicaciones forenses

El cruce dominante fue aprendizaje automatico (general/clasico) aplicado a

deteccion y prevencion de fraude (280 registros). La deteccion de fraude concentrd la

mayoria de los cruces, seguida por fraude en estados financieros y fraude transaccional

(ver tabla 5y figura 4).

Tabla b

Principales cruces entre método y aplicacién

Método Aplicacion Registros
Aprendizaje automético (general/clasico) Deteccion y prevencion de fraude 280
Aprendizaje profundo Deteccion y prevencion de fraude 155
Redes neuronales Deteccidn y prevencion de fraude 141
Mineria y analitica de datos Deteccion y prevencion de fraude 137
Aprendizaje automatico (general/clasico) Apoyo y automatizacion de 87
auditoria

Método Aplicacion Registros
Aprendizaje automatico (general/clasico) Fraude en estados financieros 87
Deteccidn de anomalias Deteccidn y prevencion de fraude 72

IA explicable e interpretable Deteccion y prevencion de fraude 69
Aprendizaje automatico (general/clasico) Fraude transaccional y de tarjetas 64
Blockchain y registros distribuidos Deteccidn y prevencion de fraude 57

Nota. Elaboracion propia a partir de los datos y procedimientos descritos en el estudio.
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Figura 4

Cruces entre métodos de IA y aplicaciones forenses

Principales cruces entre método de IA y aplicacién
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Nota. Tomado del corpus final de Scopus.

o Brecharegional en produccion, citacion y aplicaciones

La afiliacion latinoamericana aparecié en 23 de 504 registros (4.56 %);
OCDE/G7, en 183 (36.31 %). 9 registros pertenecieron a ambos indicadores, por lo
que estas banderas se interpretan de forma independiente y no deben sumarse. 16
registros no permitieron determinar la geografia de afiliacion. Para la composicion
documental (ver tabla 6) y las series anuales, se utilizaron grupos exclusivos: America

Latina tuvo prioridad, seguida de OCDE/G?7, otros paises y geografia no determinada.
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Tabla 6

Composicién documental por grupo regional exclusivo

Tipo documental AL OCDE/G7 Otros  Sin geografia
Article 11 100 136 13

Book chapter 0 10 26 3

Conference paper 10 55 121 0

Review 2 9 8 0

Total
260

39
186

19

Nota. Elaboracion propia a partir de los datos y procedimientos descritos en el estudio.

El andlisis principal de citacion retird unicamente el registro superior feature
engineering strategies for credit card fraud detection con 357 citas. La obra
permanecio en el corpus y en todos los conteos de produccion. Esta sensibilidad redujo
las citas totales de 4 191 a 3 834 y la participacion OCDE/G7 de 57.19 % a 53.21 %.
Las medias robustas fueron préximas (11.00 en América Latinay 11.21 en OCDE/G7),
mientras las medianas fueron 0 y 1. La razén normalizada por afio fue 0.521 y 1.171,
respectivamente. Por tanto, la diferencia defendible corresponde a visibilidad

bibliométrica normalizada dentro del corpus, no a la calidad cientifica regional (ver

tabla 7 y figura 5).
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Tabla 7

Produccidn y citacion regional sin el registro mas citado

Grupo ntotal % corpus nrobusto Citas % decitas Media Mediana Raz6n anual
Améric 23 4.56 23 253 6.60 11.00 0.0 0.521

a

Latina

OCDE/G7 183 36.31 182 2040 53.21 11.21 1.0 1.171

Nota. Elaboracion propia a partir de los datos y procedimientos descritos en el estudio.

Figurab

Participacion regional en registros y citas robustas

Brecha regional en registros y citas robustas
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Nota. Tomado del corpus final de Scopus.

La serie anual por grupos exclusivos se presenta en la figura 6.
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Figura 6

Produccion anual por grupo regional exclusivo
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Nota. Tomado del corpus final de Scopus.

En América Latina se identificaron 4 registros de contratacion publica
(17.4

%), 10 de sector publico (43.5 %), 4 de corrupcién (17.4 %) y 5 tributarios (21.7
%),

frente a 15 (3.1 %), 57 (11.9 %), 28 (5.8 %) y 51 (10.6 %), respectivamente, entre los
481 registros no latinoamericanos. Auditoria forense explicita aparecio en 3 registros
latinoamericanos (13.0 %) y 9 no latinoamericanos (1.9 %). El apoyo general a
auditoria fue mas amplio, con 16 (69.6 %) y 135 (28.1 %). Estas diferencias, detalladas
en la tabla 8, tienen limitaciones y solo son descriptivas puesto que las categorias se

solapan y el grupo regional es pequefio.
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Tabla 8

Aplicaciones seleccionadas: América Latina frente al resto del corpus

Aplicacion AL No AL

Apoyo y automatizacion de auditoria 16/23 (69.6 %) 135/481 (28.1 %)
Aplicacion AL No AL
Auditoria forense explicita 3/23 (13.0 %) 9/481 (1.9 %)
Contratacion publica 4/23 (17.4 %) 15/481 (3.1 %)
Sector publico y supervision estatal 10/23 (43.5 %) 57/481 (11.8 %)
Corrupcion y colusion 4/23 (17.4 %) 28/481 (5.8 %)
Tributacion y fiscalizacion 5/23 (21.7 %) 51/481 (10.6 %)
Fraude en estados financieros 2/23 (8.7 %) 122/481 (25.4 %)

Nota. Elaboracion propia a partir de los datos y procedimientos descritos en el estudio.

o Distribucion geografica, fuentes y colaboracion

China encabez6 la produccion con 110 registros. El conteo nacional usa
afiliaciones completas: un articulo internacional contribuye una vez a cada pais
participante. Por esta razén, la posicidon de un pais en productividad (ver tabla 9) no

implica que aparezca entre los pares internacionales mas repetidos.
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Tabla 9

Paises con mayor produccion

Pais Registros
China 110

India 101
Estados Unidos 67
Indonesia 30

Reino Unido 30

Pais Registros
Arabia Saudita 22
Sudéfrica 14

Brasil 13
Australia 12

Italia 11

Nota. Elaboracion propia a partir de los datos y procedimientos descritos en el estudio.

Las fuentes de mayor volumen no coincidieron con las de mayor citacion
robusta. Al retirar el registro superior, International Journal of Accounting Information
Systems ocup6 el primer lugar por citas, seguida de IEEE Access y Knowledge-Based
Systems. Esto muestra que publicar méas trabajos en el corpus no necesariamente

coincide con acumular mas citas (ver tabla 10).
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Tabla 10

Fuentes principales por volumen e impacto robusto

Fuente por volumen N  Fuente por citas robustas Citas
Journal of Risk and Financial Management 13 International Journal Accounting313
of
Information Systems
Lecture Notes in Networks and Systems 10 IEEE Access 298
Scientific Reports 9 Knowledge Based Systems 293
Proceedings of SPIE the International for8 Business and Information
Society Optical Engineering Systems199 Engineering
Aip Conference Proceedings 7 Springer Series in  Supply
Chain96 Management
Fuente por volumen N Fuente por citas robustas Citas
IEEE Access ! Wseas Transactions on andol
Business Economics
International Review of Economics and 6 Procedia Computer Science 90
Finance
ACM International Conference Proceeding 5 Future Internet 84

Series

Lecture Notes in Computer Science Including5

Subseries Lecture Notes in Artificial
Intelligence and Lecture Notes in

Bioinformatics

27

Proceedings of the ACM SIGKDD78
International Conference on
Knowledge Discovery and Data

Mining



Mathematics

5 Lecture Notes in Networks and Systems 66

Nota. Elaboracion propia a partir de los datos y procedimientos descritos en el estudio.

La colaboracién internacional se concentré en China—Estados Unidos, India—

Estados Unidos y Reino Unido—Estados Unidos. La presencia latinoamericana fue

escasa entre los pares mas repetidos, aunque Brasil-Estados Unidos apareci6 con tres

registros (ver tabla 11).

Tabla 11

Principales pares de colaboracion internacional

Pais A Pais B Registros
China Estados Unidos 14

India Estados Unidos 13

Reino Unido Estados Unidos 11

China Reino Unido 7
Jordania Arabia Saudita 4

Reino Unido India 4

Pais A Pais B Registros
Reino Unido Arabia Saudita 4
Bangladés Estados Unidos 3

India Sudafrica 3

Brasil Estados Unidos 3

Nota. Elaboracion propia a partir de los datos y procedimientos descritos en el estudio.
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° Discusion

o Crecimiento con fragmentacion disciplinar

El aumento desde 2023 muestra una expansion rapida de la literatura indexada,
pero la estructura conceptual no constituye todavia una escuela integrada de auditoria
forense asistida por IA. Observando las figuras 2, 3, y 4, se puede inferir que la
evolucion de palabras clave sugiere un desplazamiento del vocabulario desde ‘data
mining’y ‘big data’ hacia ‘machine learning’y ‘deep learning’. Los clUsteres agregan
comunidades técnicas de clasificacion, datos desbalanceados, blockchain, grafos y
modelos de reporte. Su conexion (o desconexion) con teorias de fraude, control interno,
evidencia y juicio profesional es desigual. El corpus demuestra esa coexistencia
temaética, pero no demuestra que el desarrollo tecnoldgico haya mejorado por si mismo
la calidad de la evidencia forense. Es importante recalcar que el bajo nimero de
referencias latinoamericanas (n=23), sumada a la prevista aceleracién en el numero de
publicaciones, hace que los patrones encontrados sean sensibles y que cambien en el

corto plazo.

o Presencia regional y visibilidad indexada

La afiliacion latinoamericana fue minoritaria en Scopus (4.56 %), en la consulta
booleana independiente de OpenAlex (3.37 %) y en el conjunto enlazado presente en
OpenAlex (3.34 %). Si bien la similitud, bajo porcentaje, respalda los resultados de
este estudio en los dos sistemas indexados, no elimina el posible sesgo compartido, ni

mide la produccién académica, profesional o regulatoria no indexada o informal.

OCDE/G7 conserva mayor participacion en citas y una razén anual superior,
pero las medias brutas regionales quedan practicamente iguales y las medianas son
bajas, observacion hecha una vez sustraido la referencia atipica superior. En
consecuencia, las citas no permiten afirmar mayor calidad regional. Diferencias de
antiguedad, tipo documental, fuentes y concentracion contribuyen al patron observado.

Las comparaciones completas y por tipo documental se presentan en la informacion
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suplementaria. Preguntas que no se pueden contestar por si solas a nivel bibliométrico,
pero que surgen de estos resultados son inevitables, como si los motivos del bajo
namero de citas a nivel global se deben a un bajo interés en el campo o a la dilucion

de impacto por el incremento en el nimero de publicaciones.

Las posibles explicaciones relacionadas con infraestructura, financiacion,
idioma, acceso a datos o insercidn editorial son hipotesis consistentes con la literatura
previa, no variables medidas por este estudio. La formulacién empirica se limita a la

menor presencia y visibilidad normalizada en del corpus analizado.

o Aplicaciones publicas y condiciones de uso

Los resultados de la tabla 8 sugieren una mayor concentracion relativa de la
produccion latinoamericana en problemas de interés publico, particularmente, en
contratacion, corrupcion y supervision estatal. Esta observacion aporta a indicar que
os temas de interés regional estan relacionados con gobiernos, y entidades de
contratacion y de control débiles, como las hay en América Latina. A pesar de eso, se deben

considerar las implicaciones del uso de la IA.

El uso de IA sobre contratacidn, tributacion o control gubernamental requiere
trazabilidad, control de acceso, evaluacion de sesgos, revision humana y mecanismos
de apelacion. Una alerta basada en algoritmos debe priorizar revision profesional, no
operar como imputacion automatica de fraude. Por tanto, estas alertas deben

encontrarse acompafadas de niveles de confianza e interpretabilidad.
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e Conclusiones

La investigacion de Scopus sobre 1A aplicada a auditoria y contabilidad forense
crecio con rapidez, especialmente, desde 2023. Incluso, en el caso de Latinoamérica,

que lleva un retraso frente al resto de grupos, ya se evidencia una tendencia acelerada.

A pesar del menor nimero de publicaciones, una vez aislado el registro mas
citado, en OCDE/G7 conserva mayor participacion y visibilidad normalizada, pero no

una diferencia suficiente para interpretar las citas como medida de calidad cientifica.

Cabe mencionar que el campo permanece dominado por deteccion de fraude y
aprendizaje automatico, acompafiados en menor medida con trabajos sobre reportes
financieros, blockchain, lavado y auditoria/gobernanza. Los andlisis muestran una
orientacion latinoamericana hacia problemas puablicos, especialmente, hacia
contratacion, corrupcion, fiscalizacion y apoyo a auditoria. Aunque debido al tamafio
de la muestra (n=23), y el caracter reciente de buena parte de esta produccién, estos
patrones deben ser interpretados como provisionales y podrian modificarse con relativa

rapidez a medida que aumente el nimero de publicaciones de la region.

o Limitaciones

Los resultados reflejan visibilidad en Scopus, no la totalidad de la produccion
académica, profesional, institucional o regulatoria. La auditoria OpenAlex reduce la
amenaza de sesgo de fuente. La extension de Scopus examin0 600 de los 14 864
resultados reportados por su consulta en el orden predeterminado de la API. La
validacién de elegibilidad fue realizada por una sola revisora y contiene 24
observaciones probabilisticas. El recall ponderado es sensible a 2 casos del estrato
incierto. Las omisiones sistematicas por idioma, region, fuente o vocabulario podrian
sesgar el corpus. La solidez de los filtros y las clasificaciones tematicas superé los
umbrales preespecificados, pero sus estimaciones se basan en 30 observaciones
probabilisticas revisadas por una sola persona. Las frecuencias siguen siendo

descriptivas. Finalmente, quedan varias preguntas que el disefio bibliométrico no
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permite resolver, referentes a la causalidad de las observaciones hechas. La menor
presencia latinoamericana y su limitada interaccion con diferentes regiones puede
deberse a factores como prioridad y financiamiento. Sin embargo, como se ha
mencionado, no se puede resolver a nivel bibliométrico unicamente. Finalmente, la
baja proporcion latinoamericana afecta la sensibilidad con la que los patrones

expuestos puedan cambiar al corto plazo.
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